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Databases

Una base de datos es un conjunto de informacion estructurada en registros y
almacenada en un soporte electrénico legible por ordenador.

» Cada registro constituye una unidad auténoma de informacién que puede a su vez
estar estructurada en diferentes campos o tipos de datos que se recogen en la base
de datos

* Una base de datos se crea y mantiene de forma continuada con el objetivo de
resolver necesidades de informacidon concretas de un colectivo, una organizacion o el
conjunto de la sociedad.
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Creacion de nuevo conocimiento a partir de bases

de datos bibliograficas
(Knowledge Discovery in Databases, KDD)

KDD

b

. Determunar las fuentes de informaciéon que pueden ser utiles

y donde conseguirlas.

Disefiar el esquema de un almacén de datos (Data
Warehouse) que consiga unificar de manera operativa toda la
informacion recogida.

Implantacion del almacén de datos que permuta la
“navegacion” y wvisualizacion previa de sus datos, para
discernir qué aspectos puede interesar que sean estudiados.

Seleccion, limpieza y transformacién de los datos que se van
a analizar. La seleccion incluye tanto una criba o fusion
horizontal (filas) como vertical (atributos).

Seleccionar y aplicar el método de muneria de datos
apropiado.

Interpretacién, transformacion y representacion de los
patrones extraidos.

Difusién v uso del nuevo conocimiento.



Data Mining, a KDD Process

Data mining: the core of
Knowledge Discovery Pattern Evaluation

Databases process. I
Data MiIV
Task-relevant Data )

Data Selection '
Data Preprocessing/

Data Warehouse

Data Cleaning

Data Integray

Databases




Mineria de datos

La Mineria de Datos es |la extraccion dirigida de la informacidn existente en las bases de
datos con el fin de descubrir patrones, relaciones o asociaciones para generar nuevo

conocimiento.
Algunos tipos de DM:
- Web mining
- Web content mining (mineria de contenido web)
- Web structure mining (mineria de estructura web)
- Web usage mining (mineria de uso web)
- Text mining (mineria de datos textuales)
- Spatial data mining (mineria de datos espaciales)
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Data Mining: Confluence of Multiple Disciplines

Database
Technology

Statistics

~.

Machine
Learning

* Data Mining

<

Visualization

/

Information
Science

S

Other
Disciplines




A

Data mining and Making decisions
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Text mining, a KDD Process

Analyze Text

Retrieve and

Docum.ent preprocess _ Managen:.[em
Collection document Information Information
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Clustering 4| Summarization

In 2001, Dow Chemicals merged with Union Carbide Corporation (UCC), requiring a massive integration of over 35,000 of UCC'’s
reports into Dow’s document management system. Dow chose ClearForest, a leading developer of text-driven business solutions,
to help integrate the document collection. Using technology they had developed, ClearForest indexed the documents and
identified chemical substances, products, companies, and people. This allowed Dow to add more than 80 years’ worth of UCC’s
research to their information management system and approximately 100,000 new chemical substances to their registry. When
the project was complete, it was estimated that Dow spent almost $3 million less than what they would have if they had used
their own existing methods for indexing documents. Dow also reduced the time spent sorting documents by 50% and reduced
data errors by 10-15%.

En 2001, Dow Chemicals se unié a Union Carbide Corporation (UCC). Esta unidn requirio la integracion de 35.000 informes de UCC
en el sistema de gestién del documentos de Dow. Dow Chemicals eligio a la empresa ClearForest, lider en text-driven business
solutions, para realizar la integracién de la coleccion de documentos. Usando tecnologia ad-hoc se identificaron sustancias
guimicas, productos, empresas, centros y personas. Esto permitido que Dow Chemicals agregara mas de 80 afios de investigacion
de UCC a su sistema de gestion de informacion y aproximadamente 100.000 nuevas sustancias quimicas a su registro. Cuando el
proyecto se completd, se estimé que Dow Chemicals ahorro casi 3 millones de ddlares y que el tiempo empleado en clasificar los
documentos se redujo un 50% y los errores de datos entre un 10-15%.



Text mining applied

o
& &
& I
@"‘5& O /0 = & A\G’\) cg“\@
S \-&}(\ dz}\ _ "b-\\o o _\\,:\\t- & &
&/ &S S S
S/ S$SE S S S
S/ RS/
Medical:
FAQ's X X X
Drug design X X
New treatment X X
Business:
Competitive Analysis X X
Media impact / analysis X
Current Awareness X
Intellectual property infringement X X
Customer support for FAQ's X X X
Social network detection X
Content personalization X X
Government:
Homeland security: detecting terrorist networks X X X X
Law enforcement: crime detection / prevention X X X X
Education:
Research on a topic X X X
Citation analysis X X
FAQ's X X X

Table 3. Some examples of where text mining tools can be applied to the fields of

medicine, business, government. and education.




A hypothetical text mining

Explore Functions of New Gene X
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Ejemplo hipotético de text mining para descubrir aspectos relacionados con un nuevo gen X. En la coleccidn de textos biomédicos
se realizan tres busquedas sobre tres genes A, B, y C; ...

En la accidn final sélo se seleccionaran los documentos que contengan por lo menos una de las palabras clave que aparecen en la
zona superior del ranking de palabras clave y que mencionen a los tres genes conocidos.



Text mining:
Concept linckage

Una aplicacion muy popular del text mining es relatada en Hearst (Untangling Text Data Mining, 1999), Don Swanson intenta
extraer informacion derivada de coleccionesde texto. Teniendo en cuenta que los expertos sélo pueden leer una pequena
parte de lo que se publica en su campo, por lo general no se dan cuenta de los nuevos desarrollos que se suceden en otros
campos.

Asi, Swanson ha demostrado cdmo cadenas de implicaciones causales dentro de la literatura médica pueden conducir a
hipdtesis para enfermedades poco frecuentes, algunas de las cuales han recibido pruebas de soporte experimental.
Investigando las causas de la migrafia, dicho investigador extrajo varias piezas de evidencia a partir de titulos de articulos
presentes en la literatura biomédica. Algunas de esas claves fueron:

e El estrés esta asociado con la migrafia.

e El estrés puede conducir a la pérdida de magnesio.

¢ Los bloqueadores de canales de calcio previenen algunas migrafias.

¢ El magnesio es un bloqueador natural del canal de calcio.

¢ La depresion cortical diseminada (DCD) esta implicada en algunas migranas.
e Los niveles altos de magnesio inhiben la DCD.

¢ Los pacientes con migrafia tienen una alta agregacién plaquetaria.

¢ El magnesio puede suprimir la agregacion plaquetaria.

Estas claves sugieren que la deficiencia de magnesio podria representar un papel en algunos tipos de migrafa, una hipotesis
gue no existia en la literatura y gue Swanson encontré mediante esas ligas. De acuerdo con Swanson (Swanson y otros,
1994), estudios posteriores han probado experimentalmente esta hipdtesis obtenida por text mining con buenos
resultados.

“Data mining: torturando a los datos hasta que confiesen”.
http://www.uoc.edu/molinal102/esp/art/molinal102/molina1102.html




Text mining:
Topic tracking
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Consulta de . .
bisqueda: Busca contenido nuevo e interesante en la Web
Las alertas de Google son mensajes de correo electrdnico que recibes cuando Google encuentra
Tipo de resultado: Todo o nuevos resultados (por ejemplo, paginas web. noticias, etc) que coinciden con tus consultas anteriores.
Introduce la consulta de bisqueda que quieras supenisar. Se mostrara una vista previa del tipo de
Frecuencia: Una vez al dia - resultados que recibirds. Algunas aplicaciones practicas de las alertas de Google incluyen:
» sequir una noticia en desarrollo,
Cantidad: Sdlo los mejores resultados M + mantenerse informado acerca de la competencia o de un sector en concreto,
+ obtener las noticias mas recientes sobre una persona famosa o un acontecimiento,
Enviar a- ipinodo2@gmail.com - + conocer las noticias mas recientes acerca de sus equipos deportivos favoritos.

CREAR ALERTA

Administrar sus alertas

Administrar sus alertas - Ayuda sobre las Alertas de Google - Términos de uso - Politica de privacidad - Pégina principal de Google - @ 2011 Google
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Stay connected to the
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and more.
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Get weather forecasts
deliverad to you.

Copyright ® 2012 Yahoo! Inc. All rights reserved. Terms of Service - Copyright/|P Policy - Ad Feedbadk

HOTICE: We collect personal information on this site.

To learn more about how we use your information, see our Privacy Policy - About Gur Ads.




Text mining:
Topic tracking
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Text mining:

Information visualization
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Text mining:
Information visualization
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R.TeMiS [R Text Mining Solution]

R. Te' M iS Une approche intégree et libre de

l'analyse statistique de données
textuelles

A propos search £
R.TeMiS [R Text Mining Solution] est un environnement graphique de travail sous R Présentation
permettant de créer, manipuler et analyser des corpus de textes. Il a été concu pour Ce site est destine a faciliter la

diffusion et le developpement de
E.TeMiS, une solution integree et
favoriser la réflexivité dans I'usage sociologique des données textuelles. libre pour I'analyse statistique de
donnees textuelles sous R. R.TeMiS
a éte developpe par Milan
Bouchet-Valat et Gilles Bastin.
développé par Ingo Feinerer (Feinerer, 2008; 2011; Feinerer, Hornik & Meyer, 2008). This blog is the home page for the

limiter les effets de « boite noire », souvent inhérents aux logiciels de statistique lexicale, et

L’architecture statistique de I'environnement R.TeMiS est fournie par le paguet tm

Celui-ci a été complété par d’autres paquets classiques de R comme ca pour la development and diffusion of
R.TeMiSs, an integrated and open-
_ spurce selution for textual data
2007). Enfin des paguets spécifiques ont été développés pour faciliter 'usage de R.TeMiS analysis with R.

représentation des analyses factorielles des correspondances (Nenadic & Greenacre,

dans le domaine des études sur les médias, par exemple pour la gestion des corpus
Nouvelles de R.TeMiS

= Article paru dans le BMS
31/03/2014
Afin de faciliter I'usage de R.TeMiS aux néo-utilisateurs de R, le développement d'un = Présentation de R.TeMiS au
. . 1. e e e 1 e . s . Congreés de FAFS a Nantes

constitués depuis la base de données d’articles de presse Factiva.
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